Colombian inflation forecast using Long Short-Term Memory approach - Portal de

It\jesiiaacio]es EconémiCﬁ l - E l - I

Short-Term Memory approach

Numero:

1241

DOI:
https://doi.org/10.32468/be.1241
Publicado:

Miércoles, 21 Junio 2023
Authors:

Cardenas-Cardenas Julian Alonso,
Deicy Johana Cristiano-Botia,
Nicolas Martinez-Cortés
Clasificacion JEL:

C45, C51, C52, C53, C61, E37
Palabras clave:

Aprendizaje profundo, redes neuronales Long Short-Term Memory, pronostico, Inflacién

Descargar documento

« RESUMEN NO TECNICO&nbsp;

» Enfoque
e Contribucion

e Resultados

Lo mas reciente

Explorando la relacidn entre aportes netos de capital y rentabilidad en los fondos de
inversién colectiva abiertos sin pacto de permanencia en Colombia

Juan Sebastian Marifio-Montafia, Daniela Rodriguez-Novoa, Camilo Eduardo Sanchez-Quinto
Un Enfoque de Dependencia y Nivel para Evaluar el Desanclaje de |las Expectativas de
Inflacidn: Evidencia de Colombia

Jonathan Mufoz-Martinez

Efectos transfronterizos de los requerimientos de capital de la Fed en el financiamiento de los
bancos de economias emergentes: El caso de Colombia

Camilo Gdmez, Mariana Escobar-Villarraga, Ligia Alba Melo-Becerra, Hector Manuel Zarate-
Solano

Otras Publicaciones

RESUMEN NO TECNICO

Enfoque

Se utilizan redes neuronales Long Short-Term Memory (LSTM) para el prondstico de la
inflacion en Colombia. Esta es una metodologia de aprendizaje profundo que ha demostrado
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Investigarciongs BRANRIIGAS diversos tipos de aplicaciones. En este trabajo utilizamos dos
enfoques, uno que solo incorpora informacién de ta variable objetivo, ta-inflacidn, otro que
emplea informacidn adicional proveniente de algunas variables potencialmente relevantes.
Se aplica rolling sample dentro del proceso tradicional de construccién de las redes
neuronales, incorporando el método de optimizacidn bayesiano y seleccionando los
hiperparametros con criterios de minimizacién del error de pronéstico. Utilizamos modelos
tipo ARIMA optimizados para prondstico (con y sin variables explicativas) para comparar los
resultados de las redes LSTM.

Contribucion

Este documento aporta a la literatura existente sobre la aplicacion de métodos de
aprendizaje profundo para pronosticar el comportamiento de series macroeconémicas como
la inflacién, tarea relevante para los bancos centrales y organizaciones internacionales
relacionadas. El documento presenta una descripcion detallada de la aplicacién y de los
resultados obtenidos con la metodologia LSTM. Asimismo, representa una herramienta
adicional en la bateria de modelos utilizados por el Banco de la Republica para el prondstico
de la inflacién en Colombia.

Modelos de redes neuronales LSTM tienen mejor capacidad de prondstico
de la inflacion en Colombia que modelos tipo ARIMA, especialmente para
horizontes mas largos y cuando se incluye informacidon de variables
adicionales.

Resultados

Esta aplicacién sobre la inflacidn en Colombia encuentra que los modelos LSTM superan en
capacidad de prondstico a modelos tipo ARIMA, en especial para horizontes mas largos (de
siete a 12 meses). Ademas, los resultados muestran que es Util incluir variables adicionales
(auxiliares o explicativas) como insumo de los modelos de redes neuronales LSTM ya que al
hacerlo mejora notablemente su capacidad de prediccién (de nuevo, con mayor ganancia en
horizontes mas largos). Adicionalmente sugiere que para series con caracteristicas similares
a la modelada (relativamente corta y con comportamiento poco complejo en el contexto del
aprendizaje profundo) no se requiere una arquitectura compleja del modelo LSTM ya que ello
no necesariamente conduce a mejores resultados en términos de capacidad de prondstico.

Colombian inflation forecast using Long Short-Term Memory approach



